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1. 서론 

   최근 인공지능과 컴퓨터 비전 기술의 급속한 발전으로 다양한 분야에

서 이미지 인식 기술이 활발히 활용되고 있다 특히 객체 탐지와 [1,2,3,4]. 

분류 분야에서는 시리즈와 같은 고성능 모YOLO(You Only Look Once) 

델들이 지속적으로 개발되어 실시간 처리와 높은 정확도를 동시에 달성하

고 있다[5,6,7,8,9,10]. 

   본 연구에서는 한국의 전통 음식인 회가 어종과 부위가 다양하고 시각

적으로 유사한 경우가 많아 일반 소비자가 정확히 구별하기 어렵다는 문

제를 해결하고자 기반의 딥러닝 모델을 활용하여 다양한 회 종류YOLOv8 

를 인식할 수 있는 모바일 애플리케이션을 개발하였다 제안된 애플리케이. 

션은 사용자가 모바일 기기를 이용해 회 사진을 촬영하면 실시간으로 학, 

습된 딥러닝 모델이 해당 이미지를 분석하여 회 종류를 예측하는 방식으

로 설계하였다 초기 모델 테스트 단계에서 . ResNet, MobileNetV3, Mask 

등의 다양한 모델을 활용하여 성능을 R-CNN, YOLOX-tiny, co-DeNet 

비교한 결과 모델의 성능이 가장 우수하여 최종적으로 이를 선, YOLOv8 

택하였다. 이 과정에서 다양한 조명 조건 배경 변화 등 환경적 변수를 고, 

려하여 모델의 일반화 성능을 향상시키기 위해 종류 광어 연어 도미, 13 ( , , , 

방어 참치 전어 전복 농어 민어 갈치 고등어 문어 우럭 의 회 이미, , , , , , , , , )

지를 수집하고 직접 라벨링 툴을 활용 하였다 또한 가우시안 (labelImg ) . , 

필터 회전 등 이미지 증강 기법 을 활용해 학습 이미, [11,12,13,14,15,16]

지 수를 약 개로 늘려 모델을 학습시켰다8,000 .

기존 연구2. 

   기존의 음식 인식 연구들은 주로 를 사용하여 다양한 음식 항YOLOv3

목을 탐지하고 분류하는 음식 이미지 카테고리 분류 시스템을 제안하거나

와 이미지 처리 기법을 결합하여 음식 이미지에서 칼로리[5,17], YOLOv4

를 추정하는 모바일 애플리케이션 개발에 초점을 맞추어 왔다 또한[6]. , 

를 활용하여 음식 표면의 곰팡이를 탐지하는 시스템을 개발한 연YOLOv5

구도 진행되었다 그러나 이러한 연구들은 회와 같이 세부적인 구별이 [7]. 

필요한 특정 음식 카테고리에 대한 전문화된 접근을 다루지 않았다 따라. 

서 본 연구의 목적은 사용자가 간단히 사진을 촬영하여 회 종류를 쉽게 , 

인식할 수 있는 직관적인 도구를 제공하는 것이다 더 나아가 이러한 접근 . 

방식은 향후 다른 복잡한 음식 카테고리에 대한 인식 연구의 모델이 될 

수 있을 것으로 기대된다.

시스템 설계3. 

 

그림 서비스 구성도 및 흐름도( 1) 

   위 그림은 사용자와 프론트엔드 백엔드 간의 상호작용을 도식화하여 , 

모둠회 인식 앱의 동작 과정을 설명한다.

3.1 Front-End (React Native)

기반의 회 이미지 인식 모바일 애플리케이션 개발YOLOv8 

박제인1 임영섭, 2 강민희, 3 김인준, 4 조용주, 5

1광운대학교 정보융합학부 학부생
2 금융사업팀 부장KT DS 

3수원대학교 컴퓨터 학과 학부생SW
4건국대학교 컴퓨터공학과 학부생

5호서대학교 정보통신공학과 학부생

jane08710@naver.com, yungsup.lim@kt.com, minh0352@naver.com, 

glocal99@kku.ac.kr, whwjyj00@naver.com

Development of a YOLOv8-Based Sashimi Image Recognition Mobile 

Application

Jane Park1, Youngseob Lim2, Minhee Kang3, Injun Kim4, Yongju Cho5

1Dept. of Information Convergence, Kwangwoon University
2Director, Financial Business Department, KT DS
3Dept. of Computer Software, Suwon University

4Dept. of Computer Engineering, Konkuk University
5Dept. of Information and Communication Engineering, Hoseo University

요       약
 본 연구에서는 모델을 활용해 다양한 회의 종류를 인식할 수 있는 모바일 애플리케이션을 개발하였다YOLOv8 . 

완성된 애플리케이션은 사용자가 모둠회 사진을 촬영하면 학습된 딥러닝 모델이 이미지를 처리하여 해당 회의 , 

종류를 인식한다 본 논문에서는 애플리케이션의 시스템 설계와 구현 과정 성능 평가 결과를 제시하며 사용자가 . , , 

실시간으로 인식 결과를 확인할 수 있는 기능을 중점적으로 다룬다.
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그림 화면( 2) Front-End 

본 애플리케이션의 작동 흐름은 다음과 같다 첫째 사용자는 회원가입   . , 

을 완료하고 서비스 이용 동의를 거친 후 로그인한다 로그인 후 홈 화면, . , 

에서 촬영 버튼을 터치하면 카메라가 활성화된다 둘째 사용자가 회 사진. , 

을 촬영하면 해당 이미지는 모델로 전달되어 예측을 수행한다, YOLOv8 . 

셋째 모델이 이미지를 분석하여 회 종류를 예측한 결과가 화면에 표시된, 

다 마지막으로 원본 촬영 이미지와 예측된 분류 정보는 를 통. , REST API

해 서버로 전송되어 저장된다. 서버는 전송받은 데이터를 저장하고 이를 

바탕으로 딥러닝 모델을 학습한다 학습이 완료된 모델은 모바일로 다시 . 

전송되어 앱 내 모델을 업데이트하고 성능을 개선한다 이 과정은 사용자, . 

가 보다 정확한 회 종류 예측 결과를 받을 수 있도록 돕는다.

   

3.2 Back-End (Flask)

백엔드는 기반의 서버로 구축되었으며   Spring RESTful API , AWS 

환경에서 운영된다 프론트엔드로부터 전송된 이미지는 해당 서버로 EC2 . 

전달되며 학습된 모델을 통해 이미지 분석 및 예측이 수행된다, YOLOv8 . 

예측된 결과는 분류 정보와 함께 프론트엔드로 반환된다 또한 원(Class) . , 

본 이미지 및 예측 결과는 에 저장되어 데이터의 안전한 관리가 AWS S3

가능하도록 설계되었다 이미지 예측 결과와 사용자 정보 등 주요 데이터. 

는 에 저장되며 이는 서버의 데이터 관리와 검색 효율성을 높이MariaDB , 

는 데 기여한다 는 관계형 데이터베이스로 예측 결과와 관련된 . MariaDB , 

데이터를 체계적으로 관리할 수 있는 구조를 제공한다.

3.3 Deep Learning Model (YOLOv8)

모델은 다양한 회 이미지를 학습하여 각 회 종류를 정확하게    YOLOv8 

분류할 수 있도록 훈련되었다 본 연구에서는 종류의 회 광어 연어 도. 13 ( , , 

미 방어 참치 전어 전복 농어 민어 갈치 고등어 문어 우럭 를 대상, , , , , , , , , , )

으로 약 개의 이미지를 직접 라벨링하여 총 여 개의 이미지 데이150 2,000

터를 구축하였다 이 데이터는 가우시안 블러 회전 선명도 증가 등의 이. , , 

미지 증강 기법을 활용하여 약 개의 이미지로 증식되었으며 이를 바8,000 , 

탕으로 모델을 학습시켰다 또한 모델의 성능 향상을 위해 . , CNN hidden 

를 개로 늘려 적용함으로써 모델이 더 복잡한 패턴을 학습할 수 있layer 2 , 

도록 하였다.

    

그림 라벨링 결과( 3) detection 

   특히 회 이미지를 라벨링할 때 회를 한 점씩 개별적으로 라벨링한 경, , 

우와 여러 점을 한 번에 스크롤하여 라벨링한 경우의 성능을 비교하였다. 

성능 평가 결과 한 점씩 개별적으로 라벨링한 경우가 모델의 , detection 

성능이 더 우수한 것으로 나타났으며 이는 개별 회 조각의 경계가 명확하, 

게 정의될 때 모델이 더 정확한 검출을 할 수 있음을 시사한다 이러한 결. 

론을 바탕으로 본 연구에서는 한 점씩 라벨링한 데이터를 중심으로 모델 

학습을 진행하였다.

결과 및 결론4. 

             

그림 모델 예측 결과 실행본( 4) 

본 연구에서 개발된 기반 회 이미지 인식 모델은 예측 정확    YOLOv8 

도가 최저 에서 최고 까지 다양하게 나타났으며 대부분의 경우 20% 100% , 

이상의 정확도를 보였다 그러나 일부 회 종류 간에는 혼동이 발생하80% . 

는 경향이 있었다 특히 광어회는 농어회와 우럭회와 시각적으로 유사하여 . 

혼동이 발생했고 이로 인해 예측 정확도가 최저 로 나타났다 도미회, 20% . 

와 민어회 또한 시각적 유사성으로 인해 혼동되는 경우가 있었다.

인터넷상의 모둠회 이미지를 테스트 데이터로 사용한 결과 회의 위치    , 

와 관계없이 최소 두 가지 이상의 회 종류를 인식하고 예측 결과를 제시

하였다 반면 실제로 촬영한 모둠회 이미지를 테스트한 결과 카메라 화면 . , , 

중앙에 위치한 회 종류를 더 정확하게 예측하는 경향이 있었다 이는 모델. 

이 화면의 특정 부분에 집중하여 예측을 수행했음을 시사하며 모둠회 이, 

미지 내 모든 회 종류를 동시에 인식하는 데에는 어려움이 있음을 보여준

다 따라서 향후 연구에서는 모둠회 이미지 전체에서 다양한 회 종류를 동. 

시에 인식하고 각 회에 대한 정확한 예측 결과를 제공할 수 있도록 더 많, 

은 회 이미지를 라벨링하여 모델을 학습시키고 개선할 필요가 있다.

   본 논문은 과학기술정보통신부 대학디지털교육역량강화사업의 지원을 

통해 수행한 멘토링 프로젝트 결과물입니다ICT .
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